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区域经济增长的混频预报与预测
———以吉林省为例!

王永莲，王永晶
( 吉林财经大学统计学院，吉林 长春 130117)

摘要: 将攫取的大量高频数据信息用于实际经济增长率的短期预测和实时预报，基于数据驱动的混频数

据预测模型具有及时性、准确性和有效性的特征．该模型对吉林省实际经济增长率的预测与预报进行实
证的结果表明: 混频数据的自回归模型是非常有效的短期直接预测模型，混频数据模型的权重均值组合

预测方法提高了预测结果的精确性和稳健性，吉林省经济正在进行有波动的筑底，“十三五”时期的经济
运行将呈现稳中向好的态势．
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0 引言

经济运行监测和预测预警是国家和地区进行宏

观调控，实现经济平稳发展的重要一环，并逐渐成为

中央和地方政府的主要职责，科学有效的宏观经济

预报和预测对把握宏观调控的方向、节奏和力度，保
持经济平稳较快发展有着至关重要的作用．然而，如
何准确有效地对我国宏观经济进行预测仍旧是一个

难题［1］，尤其是在宏观经济的监测、预测和预警的
研究中，经常会遇到数据收集频率不一致的混频数

据建模问题，传统的处理方法主要有 2 种: 1 ) 通过
依时性加总或平均的方法将高频数据处理为低频数

据，然后进行低频数据的建模分析，但由于加总过程

可能损失重要信息，该方法并不完全令人满意，而且

预测分析的时效性较差; 2) 通过各种线性和非线性
插值的方法将低频数据转化为高频数据，然后进行

高频数据的建模分析，但插值法又会出现人为信息

的虚增，严重影响宏观经济预测模型的精确性和有

效性［2］．
随着经济和社会的发展与进步，统计技术、覆盖

范围和信息披露等统计制度的完善［3-4］，充分、及时
地利用采集和获取的不同频率最新数据，借助“数
据驱动”理念来直接构建模型，这已经成为一种趋

势，其所构建的混频数据模型能够及时、准确地对经
济运行进行监测分析和预测预警研究，将在很大程

度上减少由数据处理引起的误差，提高经济分析结

论的可信度，为日益复杂的经济预测、监测和预警提
供了良好的工具和解决方案，在经济运行监测和预

测预警方面具有非常重要的现实意义和研究价值．
一方面，混频数据预测模型可以监测和预报经济运

行态势，并结合经济的中长期发展规划，准确地将当

前经济周期波动态势与未来经济发展趋势结合起

来，制定出合理的宏观经济政策，确保经济的长期平

稳较快发展; 另一方面，由于混频数据能够攫取大规

模高频实时数据的信息，用于经济增长的预测和分

析，因此得出的经验结论具有更加广泛和可靠的实

用性，有利于更加深刻地把握经济运行的规律，理解

经济波动中的典型化事实和特征，以便在不确定的

环境下，提出、制定并实施可靠的经济干预政策，保
持经济平稳较快发展．
预测方法的多样性和预测结果的精确性一直是

宏观经济预测努力改进的方向． 刘金全等［5］、刘汉
等［2］将 E． Ghysels 等［6-7］提出的混频数据抽样模型
( 简称 MIDAS模型) 应用于我国宏观经济预报和预
测，得出了与文献［8-9］一致的结论，他们认为 MI-
DAS模型在我国宏观经济的实时预报和短期预测
中是有效的．本文将 MIDAS模型和 MIDAS-AＲ模型

第 41 卷 第 6 期 江西师范大学学报( 自然科学版) Vol． 41 No． 6
2017 年 11 月 Journal of Jiangxi Normal University( Natural Science) Nov． 2017



应用于吉林省宏观经济预测和预报，并据此探讨其

在吉林省宏观经济运行中的有效性和适用性．

1 MIDAS预测模型

E． Ghysels等［6］提出的 MIDAS模型是来源于分
布滞后模型，初期主要用于金融市场波动的分析和

预测，随后该方法在宏观经济分析与预测中被广泛

应用［5，8-10］．

1． 1 MIDAS预测模型

基于文献［6］的 MIDAS 模型，可以构建向前 h
步预测的 MIDAS模型，其具体形式可以表示为

yt = β0 + β1W( L
1 /m ; θ) x ( m)t －h /m + ε( m)t ， ( 1)

其中 W( L1 /m ; θ) 为多项式权重函数，其具体形式为

W( L1 /m ; θ) = ∑
K

k = 1
w( k; θ) L ( k－1) /m ，且有 w( k; θ) =

e ( θ1k+θ2k2)∑
K

k = 1
e ( θ1k+θ2k2) ，Li /m 为混频滞后算子，其运

算方式为 Li /mx ( m)t －h /m = x ( m)t －h /m－i /m ，i = 0，1，…，K － 1 ，
其中 K为高频数据滞后阶数，m表示混频数据的倍
率差，h为高频数据的预测期． 因此，向前 h 步预测
的 MIDAS模型( 1 ) 可以表示为带有简洁参数的单
方程直接预测模型，该模型采用参数化的多项式权

重 W( L1 /m ; θ) 直接构建低频数据 yt和高频数据 x ( m)t

的回归模型，这是对以往同频数据模型的改进．
与传统的同频预测模型相比，MIDAS 预测模型

具有季度内实时预报和修正的优点，当最新的月度

统计数据公布以后，就可以将其直接用于季度变量

的预报和更新．如在月度和季度数据的混频建模中，
当第 1 个月的数据公布以后，预报当季 GDP的增长
率的模型形式为

yt = β0 + β1W( L
1 /3 ; θ) x ( 3)t －2 /3 + εt， ( 2)

其中 h = 2 意味着当季中的第 1 个月的信息已经被
采用; 同理，当前 2 个月的数据公布以后，不仅可以
预报当季的 GDP增长率，还可以对 h = 2 的预报进
行更新; 当 h ＞ 3 ( h ≠ 3n，n = 1，2，… ) 时，方程
( 2) 就能够进一步预测当季以外的季度数据．因此，
MIDAS 模型能够有效利用月度变量的数据信息来
预报和预测季度变量的数值，并能够利用最新公布

的月度数据信息对季度 GDP 的预报和预测值进行
修正［11］．这也是混频数据模型在预测和预报中的主
要优势之一．

1． 2 MIDAS-AＲ预测模型

由于宏观经济时间序列往往存在自相关关系，

从而包含合理的自回归项来预测 GDP 增长率是非
常有必要的［12］．因此，在预测实际 GDP 增长率时加
入 p阶自回归滞后的 MIDAS-AＲ模型可以表示为
yt = β0 + λyt－p + β1W( L

1 /m ; θ) ( 1 － λLp ) x( m)t －h + εt，( 3)
其中 1 － λLp表示 yt的自回归动态结构，将其引入到

模型( 3) 中以消除低频变量 y 对高频变量 x ( m) 产生
季节反应［7-8］．

MIDAS-AＲ的估计步骤如下: 1 ) 估计标准 MI-

DAS模型的残差 ε
∧

t ，并计算参数 λ 的初始值 λ
∧

0 =

(∑ε
∧
2
t －h )

－1∑ε
∧

tε
∧

t －h ; 2) 得到新的被解释变量和解

释变量为 y*t = yt － λ
∧

0yt－p和 x* ( 3)t －h = x( 3)t －h － λ
∧

0x
* ( 3)
t －h－p ，

并可据此构建新的方程 y*t = β0 + β1W( L
1 /m ;

θ) x* ( m)t －h + εt ; 3 ) 估计出新方程中参数 θ 的估计值

θ
∧
，并计算出 λ 的新的估计值 λ

∧

1 = (∑ε
∧
2
t －h )

－1
·

∑ε
∧

tε
∧

t －h ; 4) 将 λ
∧

1 和 θ
∧
作为初始参数值，对参数 θ

施加 θ1≤300和 θ2 ＜ 0的约束，并使用 GAUSS软件
中的 BFGS 算法来估计 MIDAS-AＲ 模型的参数值

f = ( λ
∧
，β
∧

0，β
∧

1，θ
∧

1，θ
∧

2 ) ．需要注意的是，为了构建满
足宏观经济分析与预测所需的递减正权重的形态，

并保证方程获得零逼近误差的良好性质［8］，本文采

用两参数的指数 Almon 多项式权重函数对模型进
行估计，并对参数都实施了 θ1 ≤ 300 ，θ2 ＜ 0 的
约束．

2 基于大量月度指标的经济增长混频
实时预测

2． 1 指标的选取和处理

以吉林省为例，选取宏观经济中常见的景气指

标，并考虑到统计指标在吉林省的可获得性，选取了

12 个月度指标来进行吉林省经济增长的混频实时
预测．其中选取的先行指标主要有规模以上工业企
业产销率 ( ＲSO ) 、消费者预期指数 ( CEI ) 、货币和准
货币 ( M2 ) 、公路货运量 ( TFT ) 和制造业采购经理指

数 ( PMI ) 5 个指标，这些指标的峰谷走势均先于经
济周期波动走势 6 ～ 7 个月，它是判断我国经济未来
走势的重要指标［13］; 选取的一致指标主要有吉林省

工业企业增加值增速 ( VAI ) 、出口额 ( TVIE ) 、固定资
产投资完成额 ( CIFA ) 和发电量产量 ( ETPE ) 4 个指
标，这类指标的走势与经济周期大致相当，有利于确

定当前经济的基本态势; 而滞后指标包括财政支出

( TGE ) 、工业品出厂价格指数 ( PPI) 和居民消费价
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格指数 ( CPI) ，该类指标有助于经济周期发展阶段
的事后验证．
由于吉林省统计局公布的连续季度实际 GDP

增长率是从 2005 年第 1 季度到 2015 年第 3 季度，
共 43 个观测值，因此，上述 12 个月度指标也全部是
从 2005 年 1 月开始，而针对吉林省月度经济指标在
个别或多个月份存在数据缺失的问题 ( 常见的情况

是 1 月份和 12 月份数据缺失) ，采取推算和最小插
值离差平方和的方法对样本区间内的缺失数据进行

处理．
2． 2 基于大量月度指标的实际 GDP 实时预报与
短期预测

将利用吉林省宏观经济中大量的月度指标来检

验混频数据预测模型在吉林省实际 GDP 增长率中
的有效性，并将其与基准的自回归 ( AＲ) 模型的均
方预测误差( Mean square forecast error，MSFE) 进行
比较．
2． 2． 1 单变量混频数据模型预测实际 GDP 增长率
的有效性分析 究竟是哪些因素造成了经济预测结

果的差异? 利用上述 12 个月度指标来分析不同类
别指标的预测效果，筛选出最优的预测变量来精准

预测吉林省实际 GDP增长率．
首先，将 12 个月度指标分别与实际 GDP 增长

率结合来构建 MIDAS预测模型，并对季度实际 GDP
增长率进行向前 3 个季度的短期预测． 伪样本外预
测的有效性评估区间为 2013 年第 2 季度至 2015 年
第 3 季度，随着月度数据的更新，自 2013 年 7 月至

2015 年 9 月共计 27 个月，均有向前 3 个季度的伪
样本外预测，其预测的 MSFE 与基准 AＲ 预测模型
MSFE的比值 ＲMSFE如表 1 所示．从表 1 中可以看
出，在预测吉林省实际 GDP 增长率方面，除了工业
企业增加值、固定资产投资完成额和财政支出以外，
其他变量的 MIDAS 模型的预测结果都没有 AＲ 模
型的预测结果好，这与以往的研究存在较大出入，因

此将考虑是否由于没有在 MIDAS 模型中加入被解
释变量的自回归模型所造成的?

其次，从表 2 中 MIDAS-AＲ 模型对吉林省实际
GDP增长率的预测结果可以看出，MIDAS-AＲ 模型
比 MIDAS模型的预测结果有了在统计学意义上显
著地改善．具体来说，先行指标组中除公路货运量和
货币供应量外，工业企业产品销售率、消费者预期指
数和制造业采购经理指数预测效果均比基准 AＲ 模
型更好．一致指标组中除了固定资产投资完成额、进
出口总额和发电量产量这 3 个变量在较长时期的预
测结果不够理想外，其他变量的 MIDAS-AＲ 预测结
果均表现非常有效，且工业企业增加值增速的预测

效果尤其突出，预测效果要明显优于其他变量，这也

是本研究报告对吉林省实际 GDP 的预报和预测提
供重要参考价值．而 3 个滞后指标无一例外地均显
示出 MIDAS-AＲ 模型要比 AＲ 模型的预测效果更
好，从最优滞后期的预测效果来看，滞后 2 ～ 3 个月
的 MIDAS-AＲ 模型对吉林省实际 GDP 的预测效果
最优．

表 1 MIDAS模型预测吉林省实际 GDP增长率的有效性分析

属性 变量
向前预测期数 hm

1 2 3 4 5 6 7 8 9

先行指标

工业企业产品销售率( ＲSO ) 10． 98 3． 12 3． 26 3． 49 2． 19 2． 24 2． 29 1． 53 1． 57
货币供应量 ( M2 ) 5． 59 1． 68 1． 72 1． 73 1． 33 1． 34 1． 36 1． 05 1． 02
消费者预期指数( CEI ) 13． 29 3． 61 3． 50 3． 80 2． 47 2． 29 2． 37 1． 59 1． 48
公路货运量( TFT ) 9． 83 3． 48 4． 37 4． 37 3． 77 3． 78 4． 00 2． 89 2． 67

制造业采购经理指数( PMI ) 5． 41 1． 65 1． 61 1． 85 1． 34 1． 41 1． 47 1． 21 1． 12

一致指标

工业企业增加值增速( VAI ) 0． 24 0． 10 0． 22 0． 26 0． 38 0． 40 0． 54 0． 69 0． 71
进出口总额( TVIE ) 7． 65 2． 68 2． 67 3． 24 1． 99 2． 38 2． 49 1． 60 1． 98
发电量产量( ETPE ) 7． 12 2． 16 2． 32 2． 41 1． 81 1． 94 2． 12 1． 54 1． 57
固定资产投资完成额( CIFA ) 9． 12 2． 88 3． 54 1． 99 1． 63 2． 53 1． 42 0． 99 1． 11

滞后指标

财政支出( TGE ) 1． 71 0． 63 1． 04 0． 98 0． 81 1． 29 1． 47 1． 16 1． 39
居民消费价格指数( CPI) 8． 71 2． 60 2． 77 2． 75 2． 12 2． 22 2． 23 1． 68 1． 69
工业品出厂价格指数( PPI) 5． 64 1． 74 1． 94 2． 09 1． 73 1． 91 2． 13 1． 70 1． 56
系统预测 2． 00 1． 98 0． 76 1． 28 1． 35 1． 30 1． 47 1． 59 1． 30

总而言之，MIDAS-AＲ模型的预测效果相比 MI-
DAS模型的预测效果有了显著地改善，其相对基准
AＲ模型的有效性表现得更加突出，且最优预测结

果往往出现在短期的预测上．一方面，这说明混频数
据模型在预测吉林省实际 GDP 增长率上的确有非
常大的改进; 另一方面，从 MIDAS 和 MIDAS-AＲ 模
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型的设定可以看出模型正确设定对经济预测的重要 作用．
表 2 MIDAS-AＲ模型预测吉林省实际 GDP增长率的有效性分析

属性 变量
向前预测期数 hm

1 2 3 4 5 6 7 8 9

先行指标

工业企业产品销售率( ＲSO ) 0． 51 0． 63 0． 85 0． 80 0． 93 0． 90 0． 81 0． 86 0． 81
消费者预期指数( CEI ) 0． 57 0． 21 0． 21 0． 20 0． 42 0． 41 0． 41 0． 67 0． 62
公路货运量( TFT ) 1． 65 0． 83 0． 91 1． 06 1． 15 1． 15 1． 25 1． 16 1． 16
货币供应量( M2 ) 1． 47 0． 89 1． 60 1． 51 1． 71 1． 66 1． 77 1． 44 1． 36

制造业采购经理指数( PMI ) 0． 45 0． 61 0． 54 0． 64 0． 68 0． 48 0． 49 0． 86 0． 77

一致指标

工业企业增加值增速( VAI ) 0． 20 0． 13 0． 13 0． 19 0． 32 0． 27 0． 40 0． 58 0． 44
固定资产投资完成额( CIFA ) 0． 65 0． 74 0． 56 0． 70 0． 94 0． 91 1． 03 1． 08 1． 22
进出口总额( TVIE ) 0． 77 0． 65 0． 54 0． 56 0． 83 0． 80 0． 92 1． 11 1． 06
发电量产量( ETPE ) 1． 08 0． 61 0． 96 0． 66 1． 04 0． 90 0． 90 1． 26 1． 23

滞后指标

财政支出( TGE ) 0． 26 0． 07 0． 08 0． 10 0． 26 0． 63 0． 44 0． 77 1． 03
居民消费价格指数( CPI) 0． 72 0． 41 0． 37 0． 38 0． 93 0． 77 0． 83 0． 99 0． 86
工业品出厂价格指数( PPI) 0． 66 0． 27 0． 25 0． 27 0． 50 0． 68 0． 81 0． 61 0． 40
系统预测 0． 50 0． 52 0． 27 0． 29 0． 33 0． 61 0． 65 0． 69 0． 88

最后，图 1 描绘了基于工业企业增加值增速的
MIDAS-AＲ模型对吉林省实际 GDP 增长率的伪样
本外预测．从图 1 可以看出模型在 2013 年初对吉林
省实际 GDP预测均持有较为乐观的态度，但是随着
经济的持续回落、工业经济持续疲软，模型预测结果
逐渐更为贴近现实，也更为精确． 2015 年 4 月份到
2015 年 9 月份的工业企业增加值增速对 2015 年第
4 季度和 2016 年第 1 季度的吉林省实际 GDP 增长
率的预测均值分别为 5． 7%和 6． 4%，相对来说比较
低，这说明工业经济的低迷是造成吉林省，乃至整个

东北经济失速的重要原因． 但是其预测结果同样揭
示出了一个非常重要的经济趋势，这说明吉林省宏

观经济正在底部进行有波动的筑底，经济在“十三
五”初期将有小幅上扬．

图 1 基于工业企业增加值增速和 MIDAS-AＲ模型
对实际 GDP增长率的预测

2． 2． 2 混频数据模型对 GDP增长率的组合预测
从上述结果来看，针对不同类别属性的变量，在不同

预测时期混频数据模型的预测效果都表现出较大的

差异，组合预测能够有效利用这些变量的预测效果，

减少预测的系统误差，为实际 GDP增长率提供更加
精准的预报和预测［14］． 分别选择均值、权重均值和
中位数 3 种不同的组合预测方案，对不同组别和不
同预测期的吉林省经济增长进行组合预测，具体结

果如表 3 所示．
表 3 组合预测结果表明: 首先，无论是采用何种

组合预测方法，MIDAS 模型组合预测的 MSFE 均无
一例外地大于 AＲ基准预测模型组合预测的 MSFE，
这说明 MIDAS模型在吉林省实际 GDP 增长率的预
测中是不合适的; 而 MIDAS-AＲ 模型组合预测的
ＲMSFE均小于 1，这意味着其结果比基准 AＲ 预测
模型组合预测效果更好，也说明 MIDAS-AＲ 模型对
吉林省经济增长的预测上存在有较为显著的优势;

其次，从预测期来看，MIDAS-AＲ预测模型的预测精
度在所有预测期内均是有效的，且在短期内的有效

性更为显著; 最后，从表 3 中不同的组合预测方法所
得出的结果来看，组合预测方法的选择也将影响综

合预测的效果，这对吉林省实际 GDP增长率的预测
有着非常重要的参考价值．
表 4 进一步考察了组合预测模型与单变量预测

模型相比的优越性，表 4 中的基准模型为表 1 中所
有的单变量混频数据模型，表 4 中的 MSFE 比值即
为组合预测与单变量预测结果比值的平均值． 从表
4 可以看出，虽然个别模型可能具有特定预测期的
比较优势，但是从总体上看，无论是何种混频数据模

型，也无论是采用何种组合预测方法，组合预测从总

体上优于单变量模型，采取组合预测方法也将增强

吉林省 GDP增长率预测的稳健性．
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为了得到吉林省实际 GDP 增长率更为稳健的
预测结果，采用 MIDAS-AＲ 模型的权重组合方法预
测 2015 年第 4 季度和 2016 年第 1 季度的吉林省实
际 GDP增长率( 见图 2 ) ，它们的均值分别为 6． 6%

和 7． 0%，相比基于工业企业增加值增速的单变量
模型来说，组合预测的结果更为乐观，这说明除了在

工业经济之外，吉林省经济的发展还存在诸多的利

好因素．
表 3 混频数据模型利用大量月度指标进行组合预测的有效性分析

模型 组合预测方法
预测期数 hm

1 2 3 4 5 6 7 8 9

MIDAS

均值 5． 96 1． 88 2． 13 2． 19 1． 64 1． 84 1． 87 1． 40 1． 42

权重均值 4． 10 1． 29 1． 64 1． 80 1． 37 1． 54 1． 67 1． 31 1． 34

中位数 7． 06 2． 23 2． 35 2． 43 1． 75 1． 95 2． 05 1． 48 1． 40

MIDAS-AＲ

均值 0． 61 0． 41 0． 45 0． 48 0． 72 0． 72 0． 77 0． 90 0． 85

权重均值 0． 58 0． 39 0． 44 0． 45 0． 69 0． 70 0． 75 0． 88 0． 80

中位数 0． 56 0． 46 0． 48 0． 51 0． 75 0． 73 0． 82 0． 94 0． 87

表 4 混频数据模型组合预测与单变量混频数据模型的比较

模型 组合预测方法
预测期数 hm

1 2 3 4 5 6 7 8 9

MIDAS

中位数 0． 39 0． 40 0． 42 0． 49 0． 39 0． 36 0． 43 0． 43 0． 41

均值 0． 18 0． 18 0． 23 0． 25 0． 30 0． 31 0． 40 0． 40 0． 36

权重均值 0． 46 0． 47 0． 47 0． 55 0． 48 0． 46 0． 45 0． 45 0． 39

MIDAS-AＲ

中位数 0． 42 0． 38 0． 41 0． 42 0． 40 0． 41 0． 37 0． 48 0． 43

均值 0． 39 0． 37 0． 41 0． 41 0． 38 0． 40 0． 36 0． 47 0． 35

权重均值 0． 37 0． 40 0． 43 0． 43 0． 42 0． 42 0． 47 0． 51 0． 46

图 2 MIDAS-AＲ模型的权重组合预测对吉林省实际 GDP
增长率的预测结果

3 混频向量自回归预测模型的结论与
展望

本文结合大量月度变量，从变量的景气属性角

度分别对混频数据模型在宏观经济实时预报与短期

预测的有效性和适用性方面进行了深入分析，得出

如下主要结论:

1) 利用大量月度变量分别与 MIDAS-AＲ 模型

结合的预测效果来看，除个别变量 ( 公路货运量和

货币供应量) 外，模型的预测效果均优于基准的 AＲ
模型，且短期更为有效，这说明 MIDAS-AＲ 模型是
非常有效的短期直接预测模型． 同时，12 个不同月
度变量对吉林省实际 GDP 增长率的预测结果存在
较大差异，除了工业企业增加值增长率外，其他变量

的预测结果各有优劣，但都体现了短期预测效果更

为有效的结论，这为吉林省宏观经济预测的基础指

标选取提供一定的参考建议．
2) 从组合预测方法的结果来看，MIDAS-AＲ 模
型对吉林省实际 GDP 增长率的实时预报和短期预
测均表现出有效性和适用性． 从不同的组合预测方
法来看，权重均值的组合预测方法能够得出更为有

效的预测结果，但值得注意的是混频数据模型的设

定对预测结果有较大影响，混频数据模型是否加入

自回归项对模型的吉林省宏观经济预测结果有显著

的影响．
3) 合适的混频数据结合大量月度指标对吉林
省实际 GDP增长率的实时预报和短期预测是有效
且适用的．本文研究以吉林省 GDP增长率的分析与
预测为例，为混频数据预测模型在区域宏观经济分
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析与预测中的应用提供了一个良好的范例． MIDAS-
AＲ模型的组合预测方法对吉林省 2015 年第 4 季度
和 2016 年第 1 季度的实际 GDP增长率的均值分别
为 6． 6%和 7． 0%，这说明吉林省经济将会回升向
好，宏观经济正在进行有波动的筑底，“十三五”时
期的经济运行将呈现稳中向好的态势．
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The Nowcasting and Short-Term Forecasting of Ｒegional Economic Growth
———A Case of Jilin Province

WANG Yonglian，WANG Yongjing
( School of Statistics，Jilin University of Finance and Economics，Changchun Jilin 130117，China)

Abstract: Mixed data sampling model can grab lots of high-frequency data information for short-term forecasting and
nowcasting，which is a data-driven model and has the characteristics of timeliness，accuracy and effectiveness． The
model's empirical results in real economic growth forecast of Jilin Province shows that mixed data sampling model
with AＲ term is a very effective short-term direct forecasting model． The weight combination forecasting of mixed da-
ta sampling model significantly improves the prediction accuracy and robustness． The final results show that Jilin
economic is reaching the bottomed with fluctuations，which means economic operation of Jilin province during the
"13th Five-Year Plan" period will show a steady trend．
Key words: economic growth; mixed data sampling model; forecast
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